Resultaten Oefenzitting 5
Oefening 1: niet-parametrische statistiek, dataset kam.sta
We hebben met twee onafhankelijke groepen te maken, dus we gebruiken de Mann Whitney U test om niet-parametrisch te testen op verschillen:
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Resultaat tussengroeps t-test:
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Resultaat éénwegs ANOVA (GLM):
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In dit geval was het parametrische alternatief (t-test/ANOVA) dus krachtiger.

Oefening 2: niet-parametrische statistiek, dataset gezicht.sta
We hebben met meer dan twee afhankelijke groepen te maken, dus we gebruiken Friedman ANOVA om niet-parametrisch te testen op globale verschillen tussen de 3 leeftijdsgroepen):

[image: image4.png]8 Data: Friedman ANOVA and Kendall Coeff. of Concordancs

[Friedman ANOVA and Kendall Coefi. of Concordance (gezicht 513) B

|ANOVA Chi Sar. (N = 15, df = 2) = 30.00000 p = 00000
|Coeff. of Concordance = 1.0000 Aver. rank r = 1.0000

Average | Sum of | Mean |StdDev.
[Variable | Rank | Ranks
[5JAAR_[1.000000] 15.00000 7461333 0299711

[6JAAR [ 7000000 30.00000 7.661333 0315093 NN I S
7JAAR | 3.000000 45.00000| 7.954000 0.316265 [N M M
>





We kunnen ook de Wilcoxon matched pairs test gebruiken om de leeftijdsgroepen twee aan twee niet-parametrisch te vergelijken:
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(we hebben in de laatste kolom een Bonferroni correctie toegepast voor herhaaldelijk testen)

Resultaat repeated measures ANOVA (GLM) en Tukey HSD posthoc analyse:
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Ook hier blijkt het parametrische alternatief (repeated measures ANOVA) krachtiger.

Oefening 3: power analyse, berekening gewenste staalnamegrootte, dataset pilootexp.sta
Basic statistics...Breakdown
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Gepoolde standaard deviatie =
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Met geobserveerde verschillen uit pilootexperiment:
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Oefening 4: power analyse, retrospectieve berekening power, dataset spermmot.sta
GLM, One way ANOVA:
All effects:
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Effect sizes:
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Deze partiële eta-squared komt overeen met een Cohen's 
f 
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. Deze is > 0.10 maar < 0.25, we spreken dus van een klein effect, en de power om zo'n klein effect te detecteren was relatief zwak (0.22). 

We kunnen echter ook bepalen wat de power was van onze analyse om een middelgroot (f=0.25) of een groot effect (f=0.40) te detecteren. In de power analyse dienen we dan eerst RMSSE te specifiëren; deze is gerelateerd aan f als volgt (met J in dit geval gelijk aan 3):
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	RMSSE = 0.30 (middelgroot effect)
	RMSSE = 0.49 (groot effect)
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We kunnen tevens te vereiste sample size berekenen nodig om het geobserveerde verschil te kunnen detecteren met een power van 0.90:

Basic statistics...Breakdown:
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